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Resumo

Este estudo critica a pratica de classificar escolas de ensino médio utilizando as
médias do desempenho de seus alunos nos vestibulares. Apresenta como altemativa
uma metodologia para avaliagio dos efeitos das escolas, desenvolvida a partir da
Teoria do Valor Agregado. Com base nos resultados da primeira etapa dos
vestibulares da Universidade Federal de Minas Gerais de 1998, 1999 e 2000 foram
ajustados modelos estatisticos de andlise que incorporam ndo s6 a estrutura
hierdrguica dos dados como também as diferencas socioecondmicas dos
estudantes. Como resultado obtém-se melhores estimativas para os efeitos das
escolas e medidas mais descritivas da  variabilidade dos resultados académicos,
entre e dentro das escolas. Parte importante da heterogeneidade entre as escolas é
explicada por diferengas nos fatores sécio-econdmicos dos alunos de uma mesma
escola. Os modelos ajustados revelam gue ndo existe uma Onica classificacho
adequada para as escolas. No entanto, a parcela da variabilidade total devida as
praticas e polfticas da escola é alta se comparada a estudos internacionais similares,
indicando que a escola secunddria fregiientada faz diferencga,

Palavraschaves: Avaliagdo educacional, wvalor agregado, comparagio de
instituigoes, desempenho de alunos do ensino médio, ensino médio

Resumen

Este estudio critica la prictica de clasificar escuelas de educacién secundaria con
base en las medias de los resultados de los testes de desempefio usados para
seleccionar los mejores estudiantes. Como alternativa para este andlisis limitado,
propone el ciiculo de un valor adicional para cada escuela, desenvuelto a partir de
la Teorfa del Valor Agregado. Con base en los resultados de la primera etapa del
Examen de Ingreso para la UFMG — Universidade Federal de Minas Gerais de 1998,
1999 e 2000, fueron ajustados unos modelos estadfsticos de andlisis que engloban
no solo la estructura jerirquica de los dados, como también las diferencias
socioecondmicas de los estudiantes. Como resultado se obtienen mejores
estimativas para los pardmetros del modelo y para la variabilidad debida a las
diferencias reales entre las politicas y practicas de cada escuela. Parte importante de
la heterogeneidad entre las escuslas es explicada por la diferencia en los factores
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socioecondmicos de los alumnos de una misma escuela. Los modelos ajustados
revelan que no existe una clasificacion adecuada para las escuelas, Por otro lado, la
parcela de la variabilidad relativa a las escuelas es alta si comparada con los estudios
internacionales similares, indicando que hay una diferencia cuando se trata de la
escuela secundaria.

Palabrasclave: Evaluacién educacional; valor agregado; comparacion de
Instituciones; desempefio de alumnos de la ensefianza media; ensefianza media.

Abstract

This study criticizes the practice of construction and use of ranking of high schools
based on the average results of their students in the entrance examinations to UFMG
— Federal University of Minas Gerais. As a substitute for this limited analysis, it
proposes the calculation of added value of each school. The results from the first
stage of the Entrance Examination to UFMG for the years 1998, 1999 and 2000 were
used to fit statistical models, which incorporated both the hierarchical structure of
the data and students’ socioeconomic status. As a result, not only are unbiased
estimates for the model parameters obtained but also an estimate of the variability
due to the real differences among the policies and practices of each school. This
allowed for the construction of a school overall effect, which describes the
individual school more accurately. Since different models produce different
estimates of schools effects there is no such thing as a single ranking of schools. The
larger proportion of the variation among the scores of the students can be explained
by student covariates, However the part of the variability related to the school is
higher than in similar international studies.

Keywords: Educational evaluation, addedvalue measures, comparison of
institutions, student achievement, secondary schools.
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1. Introducdo

A aprovagdo no vestibular de uma universidade bem conceituada
tornou-se um desafio para a majoria dos estudantes do ensino médio e
fonte de prestigio para as escolas. Todos os anos, tio logo os resultados
dos principais vestibulares sio divulgados, a midia expbe pecas
publicitarias de cursinhos pré-vestibular ou mesmo de escolas repletas
de imagens de festas, jovens radiantes e muitas ldgrimas de emogéo.
Essas campanhas tém como eixo © nimero ou a porcentagem de
alunos aprovados e a quantidade de primeiros lugares.

Usar essas informagdes para construir uma classificacdo das
escolas de ensino médio é considerado legftimo. Por isto, as escolas,
mesmo aquelas ndo associadas a cursinhos pré-vestibular, capitalizam os
resultados de seus egressos do ensino médio para a manutengio de seu
prestigio académico. Este é o caso, por exemplo, de alguns tradicionais
colégios confessionais geralmente freqiientados por estudantes com
melhores condigbes econdmicas.

Consolida-se assim a idéia de que as melhores escolas, aquelas
que todos os pais gostariam de matricular seus filhos, sdo as que mais
aprovam no vestibular de boas universidades, fregiientemente publicas.
No entanto, a classificagio de instituigdes de ensino baseada nos
resultados brutos de uma prova é uma opgio metodolégica
inadequada, porque estd assentada na hipétese de que o desempenho
escolar decorre somente da escola.

Uma longa histéria de pesquisas em avaliagdo educacional,
iniciada com o classico relatdrio Coleman (Equality of Educational
Opportunity) conduzido nos anos 60 (Coleman et al., 1966), vem
demostrando que o desempenho escolar é resultado de uma interacio
complexa entre o background do aluno - as caracterfsticas que o
estudante traz consigo quando entra na escola e o seu desempenho
académico prévio ao ingresso na instituicdo de ensino — e a efetividade
da escola em impulsionar este aluno.

A medida do efeito de uma escola exige assim a consideragdo,
freqlientemente  através de modelos estatfsticos, dos diversos fatores
associados ao desempenho do aluno e que estio fora do controle da
escola. Essa questdo, anteriormente elaborada por Soares et al. (1999),
trouxe para o contexto brasileiro a andlise critica da utilizacdo de
comparacoes entre escolas de ensino médio baseadas somente em
médias de alunos. Tomou-se pritica na Inglaterra, nos ultimos anos,
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publicar na imprensa tabelas de classificagio de escolas 4 semelhanga
do que é feito em um campeonato de futebol. A necessidade de analisar
criticamente este tipo de comparagio proporcionou nos Ultimos anos
um enorme desenvolvimento de uma linha de pesquisa em avaliagio
educacional reconhecida como Teoria do Valor Agregado (Thomas e
Mortimore, 1996; Goldstein e Thomas, 1996; Gray, 1996). Segundo
esses estudos, as diversas instituigbes de ensino produzirdo resultados
variados ndo s6 porque suas politicas e préticas sdo diferentes, mas
também porque recebem uma clientela diversificada. As escolas devem
ser responsabilizadas ou aplaudidas apenas pelo que agregam ao aluno
pelas suas polfticas e prdticas internas.

Para o clculo do valor agregado é necessario o uso de modelos
estatisticos que intrinsecamente colocam as clientelas das diferentes
escolas em bases similares. Estes modelos, genericamente chamados de
modelos de regressao linear multipla, permitem lidar com fendmenos
para 05 quais a variavel resposta é influenciada simultaneamente por
muitos fatores. Dessa forma, tomandose a nota do aluno em um
determinado exame como a varidvel resposta, é possfvel distinguir o
que € devido a escola, daquilo que deve ser atribuldo aos fatores
relacionados ao aluno, como suas experiéncias anteriores — maior
conhecimento e integracdo a um ambiente mais favordvel as realizacoes
educativas.

As escolas tomam-se compardveis porque através destes modelos
retira-se a influéncia de processos independentes da escola. Por
exemplo, é sabido que alunos mais ricos em média t8m melhor
rendimento escolar e vao a escolas com bom ensino. Quando se depara
com uma escola com alto indice de aprovacdo no vestibular indaga-se se
este (ndice é alto porque seus alunos ja eram bons antes ou porque a
escola oferece, de fato, um bom ensino. Da mesma forma, a
superioridade de um aluno deve-se a fatores socioecondmicos ou ao seu
desempenho escolar prévio? As andlises de regressdo linear miiltipla
permitem estimar a contribui¢do liquida de cada fator para explicar os
escores observados.

A necessidade de considerar os varios niveis associados ao aluno,
a turma e a escola levaram os estatisticos a desenvolver modelos de
regressdo especfficos para andlise de dades educacionais. Sao
denominados modelos hierdrquicos, descritos por Goldstein (1995) ou
Bryk e Raudenbush (1992). Esta metodologia reconhece que as
diferentes escolas se distinguem em eficiéncia, e que alunos de uma
mesma escola tendem a se influenciar mutuamente. Além disso, permite
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separar a variabilidade nos resultados associada as escolas, da
variabilidade dentro de cada escola associada aos alunos.

O cdélculo do efeito das escolas nada mais é do que um
subproduto do ajuste dos modelos hierdrquicos de regressao. Pode ser
interpretada como o ndmero de pontos a mais ou a menos na nota final
do aluno devidos s préticas e polfticas internas de cada escola (Willms,
1992). Deve-se ressaltar que o efeito da escola s6 pode ser calculado
com dados coletados no nivel individual dos alunos.

Um fator que sempre deve ser usado nos modelos para célculo
do efeito escola é o nivel de proficiéncia do aluno ao ingressar na
escola. Apenas com o conhecimento desta variavel é possfvel de fato
tomar as clientelas das diferentes escolas realmente compardveis e
medir sem nenhum vicio o que foi acrescentado ao aluno durante o
tempo em que ele esteve na escola. Esta abordagem constitui a esséncia
da Teoria do Valor Agregado, que direciona o foco da andlise da
efetividade de escolas para o progresso do estudante dentro do
estabelecimento de ensino e ndo para o patamar alcangado ao final do
processo. Infelizmente, nem sempre a medida do nivel anterior do
aluno é conhecida, como é o caso do Brasil. Para enfrentar o problema,
geralmente os pesquisadores lancam mao do nivel sociocecondmico
familiar e escolaridade dos pais como varidveis substitutivas.

O planejamento ideal para o célculo do efeito de escolas é o
longitudinal, no gqual utilizam-se dados provenientes de sucessivos
coortes de alunos em momentos diferentes de sua vida escolar.

Neste estudo, avanga-se em relagio as andlises registradas por
Soares et al. (1999) em termos espaciais e temporais. Naquele trabalho
os autores analisaram o desempenho das escolas de ensino médio da
Regido Metropolitana de Belo Horizonte no vestibular da Universidade
Federal de Minas Gerais (UFMG) de 1998. Neste trabalho foram
incorporadas todas as escolas de ensino médio do Estado de Minas
Gerais que forneceram alunos para os vestibulares da UFMG de 1998,
1999 e 2000, segundo alguns critérios de inclusio que serdo
apresentados na préxima segio. Como resultado, o efeito de cada escola
é estimado pela composicio dos efeitos de trds anos, uma informacao
mais apurada do que a oferecida por apenas um ano. Com a
incorporacio de muitas escolas do interior, o leitor poderda também
conhecer um pouco mais sobre a efetividade das escolas mineiras,
especialmente as do interior, no confronto com as da capital e da
Grande Belo Horizonte, o que traz novos elementos para este debate,
além da ja tradicional dicotomizagdo entre escolas ptblicas e privadas.
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Os resultados obtidos neste estudo ndo podem, isoladamente,
ser tomados como uma avaliagio definitiva sobre a eficicia das
instituigdes de ensino nele incluldas. Por um lado, existe um claro viés
de selegio nos dados jd que nem todos os alunaos das escolas incluldas
no estudo inscrevem-se no vestibular da UFMG; por outro, a discussio
sobre os condicionantes das diferencas entre as escolas, a questdo
fundamental em uma andlise de efetividade de escolas, deve ser
buscada através de metodologias qualitativas.

2. Dados Utilizados
2.1 Escolas e Alunos Incluidos

A UFMG é uma universidade de grande prestigio no pais e é
considerada a melhor do estado de Minas Gerais. Nos tltimos anos,
tem se verificado um expressivo aumento na disputa por vagas em seus
cursos. O ndmero de candidatos aumentou de 51.073 (1998) a 61.757
(1999) chegando a 77.712 em 2000. Este crescimento da demanda
reflete ndo s6 a oferta de novos cursos, mas sobretudo a gratuidade de
ensino de boa qualidade e a progressiva universalizacdo do ensino
médio no pals’.

O vestibular da UFMG é realizado em duas etapas. A primeira,
eliminatéria e comum a todos os candidatos, realiza-se em dois dias e
consiste de 120 itens de muiltipla escolha que versam sobre o contelido
do ensino fundamental e médio. As provas da segunda etapa sdo
discursivas e especificas para cada curso. Apenas os candidatos
selecionados a partir dos resultados da primeira etapa fazem a segunda
etapa.

Para se inscrever ao vestibular da UFMG, o candidato preenche
junto com o requerimento de matrfcula um questiondrio com
informagbes demogréficas, socioecondmicas e culturais. Estes dados,
juntamente com o resultado da primeira etapa, sdo utilizados neste
trabalho. Como a relagao candidatovaga & muito diferente entre os
diversos cursos, a andlise ndo pode ser feita com os resultados de
aprovacao final no vestibular, pois as escolas cujos alunos escolheram
carreiras mais competitivas ficariam, nesse caso, prejudicadas.

! De acordo com dados do Censo Escolar realizade pelo Ministério da Educacio, no Brasll,
entre 1995 e 1999, houve a Incorporagdo de mais de 2 milhdes de aluncs ao Ensino
Médio. Neste perfodo, no Estado de Minas Gerais, as matriculas no Ensino Médio passaram
de 513.362 para 903.705, um crescimento de 76%. Fonte: Relatfrio SAEB-1999, INEP,
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Neste estudo, em cada ano, foram incluldos apenas os alunos
que terminaram o ensino médio no ano anterior. Este critério visa evitar
0 “efeito coorte” que poderia existir ao se considerar alunos de épocas
distintas. Além disto grande parte dos candidatos, que concluiu o ensino
médio e ndo foi aprovada no vestibular em anos anteriores,
matriculou-se em cursinhos pré-vestibular, Como a agio desses
cursinhos sobre o aluno se aproxima temporaimente do exame
vestibular, existe o risco de que possam exercer maior impacto sobre o
desempenho do aluno do que a escola de conclusdo do ensino médio.
No entanto, como muitos candidatos recém egressos de escolas
secunddrias freqlientaram cursinhos pré-vestibular, o controle para isto
é feito através de sua inclusio em um dos fatores considerados como
covaridveis no modelo.

Foram considerados neste estudo apenas os alunos de escolas
que, em cada um dos anos, forneceram no minimo 10 candidatos ao
vestibular. Este valor — arbitrério ~ foi escolhido para evitar estimativas
de efeito escola com variabilidade pouco aceitavel.

O niumero final de escolas inclufdas neste estudo é 248. Estas
escolas ndo representam o conjunto de todas as escolas de ensino
médio de Minas Gerais, mas apenas aquelas que tiveram alunos
inscritos no vestibular da UFMG e que passaram pelos filtros de selecdo
acima definidos. O Estado de Minas Gerais possui uma oferta
privilegiada de universidades piblicas e é cercado por outros estados
igualmente bem servidos por universidades piblicas. A regido conta
também com uma oferta de universidades e faculdades privadas bem
acima da média nacional. Talvez por isto, a clientela da UFMG seja
oriunda principalmente da Regido Metropolitana de Belo Horizonte, de
seu entorno e do norte do estado, regido mais carente de opgdes de
ensino superior. Nas outras regides, nota-se que o impacto da UFMG é
bem menor. Nenhuma escola de Juiz de Fora, por exemplo, foi inclufda
neste estudo, apesar da importincia demogrifica, econdmica e polftica
desta cidade. Mas além dos fatores ligados & oferta de ensino superior, a
decisao dos alunos do interior do estado de disputar uma vaga na
UFMG é provavelmente ponderada por fatores estruturais. Frente ao alto
grau de competitividade do vestibular da UFMG, supbe-se que os
alunos com condigdes de preparo insuficiente, avaliando suas reduzidas
chances de aprovagdo, ndo se inscrevam neste vestibular, Além disso,
dado o alto custo para as familias de uma eventual transferéncia de um
filho para outra cidade, a opgio por um curso superior mais préximo da
origem parece ser 0 caminho mais natural.
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Por tudo isto é preciso registrar e enfatizar que os dados
analisados neste estudo t&m um grande viés de selecio. Sdo dados de
apenas algumas escolas e, dentro destas escolas, de apenas alguns
alunos. Por exemplo, em 1998 apenas 20% dos alunos que terminaram
o ensino médio em escolas pablicas da regido metropolitana de Belo
Horizonte candidataram-se ao vestibular da UFMG. Para as escolas
privadas esta porcentagem foi de 80% (Soares, et al., 1998). Ou seja,
esses dados favorecem a posigao relativa das escolas publicas que
comparecem ao vestibular com seus melhores alunos, Para as escolas
do interior do estado, estes valores ndo sio conhecidos, mas é razodvel
imaginar que também candidataram-se apenas os melhores alunos tanto
das escolas privadas como das publicas.

2.2 Padronizacao das Notas

O ntimero de pontos obtidos pelos estudantes na primeira etapa
do vestibular é a varidvel resposta de interesse neste estudo. Como
mostrado na Tabela 1, as notas dos alunos dos trés vestibulares
considerados neste estudo tém diferentes médias, desvios-padrio,
minimos e maximos. O Gréfico 1 mostra a diferencga entre a distribuicdo
das notas nos trés anos. Embora pequena, existe uma diferenca entre as
trés distribuicGes. Fssa diferenca é gerada pela dificuldade das provas,
j& que é razodvel supor que o nivel do conjunto dos alunos nos
diferentes anos é o mesmo. Portanto, para se trabalhar conjuntamente
com as notas dos trés anos, é necessdrio colocd-las em uma mesma
escala.

Tabela 1
Nota média, desvio-padrao, valores minimos e médximos para as notas dos
alunos inclufdos no estudo nos vestibulares 1998, 1999 e 2000
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As notas dos trés anos foram padronizadas segundo
metodologia padrao (Kolen e Brennan, 1998, p. 6). Para isto, calculou-
se o percentil de cada nota nos anos de 1999 e 2000. Identificou-se
na distribuicio de 1998 a nota corresponde a este percentil e entdo
fez-se a transformagdo das notas de 1999 e 2000 para a escala das
notas de 1998. No Apéndice encontrase a tabela de conversio
obtida. Neste processo apenas as notas dos alunos inclufdos no estudo
foram utilizadas.

Grafico 1
Porcentagens acumuladas das notas na primeira etapa dos vestibulares da
UFMG em 1998, 1999 e 2000
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2.3 Fatores considerados

O modelo hierdrquico de regressdo, usado para medir o efeito
das diferentes escolas, incorpora fatores explicativos do desempenho do
aluno construfdos a partir dos itens do questiondrio sécio-econfmico e
cultural do vestibular. A selecdo dos itens incluldos em cada fator foi
precedida de um estudo descritivo de sua associagio com o
desempenho do candidato (Soares e Fonseca, 1998).

Os fatores identificados como habilidade académica do aluno
(habilidade), tumo escolar freqiientado (furmo), preparacdo para ©
vestibular (preparo) e condigbes sécio-econdmicas da familia (posicdo)
procuram medir quatro dimens6es dos alunos que estio fora do controle
da escola e portanto criam heterogeneidades.
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Muitos candidatos deixaram alguns itens sem resposta. Para nio
excluir estes estudantes da andlise, usamos o procedimento de
imputacdo de dados omissos implementado pelo software SPSS, com a
opgdo de regressdo. Assim, através de modelos de regressdo, o item
omisso de um fator é estimado através dos valores observados nos
demais itens do mesmo fator.

As tabelas que se seguem apresentam a nota média dos
candidatos para cada nivel dos fatores e justificam seu uso em modelos
explicativos do desempenho. Maiores detalhes sobre a construgdo
destes fatores e os resultados obtidos com todos os candidatos podem
ser encontrados em Soares e Fonseca (op. cit.).

2.3.1 Fator posicdo

O fator posigao foi construido a partir de varidveis que captam a
escolaridade do pai e da mae, a ocupacio do pai e da mie e a renda
familiar, Todas as cinco varidveis foram codificadas em 5 nfveis, que
receberam postos de 1 a 5. O fator posi¢io é definido como a soma dos
postos relativos as cinco varidveis, A tabela 2 apresenta as descrigbes
das categorias das varidveis segundo os postos atribuidos.

Ha uma vasta literatura que aponta evidéncias emplricas de que a
posicdo socioecondmica € um constructo que envolve miltiplas
dimensdes. Os itens incluidos na construgdo do fator pesi¢do para este
estudo representam apenas algumas delas, Essa questdo foi amplamente
discutida por Willms (op. cit.), em recente debate sobre o tratamento do
status socioecondmico em pesquisas educacionais. Willms argumenta,
de forma convincente, que seria ideal considerar medidas do capital
econBmico, do capital cultural e do capital social. Porém, estes sdo
conceitos socioldgicos complexos, cuja forma de operacionalizacdo
ainda ndo é consensual. Embora concordando com os argumentos em
favor da incorporagao de outros itens no fator posigdo, ndo nos foi
possivel fazé-lo neste estudo. Isto porque os itens presentes no
questiondrio que poderiam ser usados como medida de capital cultural
ndo se mostraram descritores adequados do conceito.
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Tabela 2
Categorizagdo das varidveis renda familiar, escolaridade e ocupagio do pai e
da mie segundo os postos atribuldos

i ek ﬁtéSSa!&ﬁm
(539 (0E53

De1ia EEI SaJirInI

Supadnr Cornpleai’

A::ima de'dﬂ Saldrios

Este fator, embora medido em escala ordinal, serd tomado como
continuo nas andlises subseqlientes.

Observa-se na tabela 3, que as notas crescem linearmente com o
aumento da posi¢io socioecondmica dos candidatos. Candidatos com
alto valor para o fator posicio (acima de 15 pontos) obtiveram nota
média bem acima dos valores totais.

Tabela 3
Desempenho médio dos candidatos segundo os niveis do fator posicio

2.3.2 Fator preparo

O fator foi construfdo somando-se os valores assumidos pelas
varidveis indicadoras relativas a (1) freqliéncia ou ndo a cursinho pré-
vestibular concomitante ao (ltimo ano do ensino médio e (2) ao
exercicio de atividade remunerada tomado como indicagio de tempo
disponfvel para estudo. Na construgo das varidveis indicadoras,
atribuiu-se o valor 1 aos candidatos que ndo trabalham e que fizeram
cursinho. Como se pode ver na tabela 4, a nota média no vestibular
cresce com o incremento das caracterfsticas. A maioria dos candidatos
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tém pelo menos umas das caracteristicas que indicam uma condigdo
minima de preparo.

Tabela 4
Desempenho médio dos candidatos segundo os niveis do fator preparo

Toll s 5;,32 758,73 5539* 100,00 mnnu 100,00

2.3.3 Fator habilidade

A mensuragdo correta da habilidade académica prévia do
candidato exige o conhecimento de resultados de testes padronizados
anteriores ao vestibular. No Brasil, esse dado ainda néo existe. Neste
trabalho utilizamos itens do questionario socioecondmico e cultural
para medir indiretamente este fator. O fator foi construfdo somando-se
varidveis indicadoras para as seguintes situacdes: (1) ter conclufdo o 2°
grau com até 18 anos; (2) ndo ter tido reprovaghes no 2° grau; (3) ter
dominio de alguma lingua estrangeira; (4) ter prestado vestibular
anteriormente com aprovagdo ou sem ter concluido o 2° grau. Todas
estas caracteristicas sdo indicadoras, ainda que indiretas, de bom
desempenho prévio do aluno. Observa-se na Tabela 5 que as notas
crescem a medida que aumenta a “habilidade” académica do candidato.
E importante ressaltar a enorme diferenca nas notas observada entre
candidatos de baixa e alta habilidade. Isto, de certa forma, mostra que
essa varidvel, apesar de sua deficiéncia estrutural, consegue discriminar
bem os candidatos.
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Tabela 5
Desempenho médio dos candidatos segundo os nivels do fator habilidade

uﬁ%ﬁ%iq i3

5535 50,56 50,44 28,80 - 29,20 .':'II'.'I,Iﬂ
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53,32 53,?3 58,89 100,00 1m,m1un,uﬂ

2.3.4 Fator turno

O fator weno incluf apenas o item *“turno que o aluno fez a maior
parte do ensino médic”. O wvalor 1 é atribuldo ao tumo diumo.
Conforme s observa na tabela & ha um nlmero muitc maior de
candidatos gue concluiram  ensino médio no tumo diurno. As médias
obtidas por eles sao também muito superiores 3s dos candidatos
oriundos do tumo notumo,

Tabela 6
Desempenho médio dos candidatos segundo os nivels do fator furno

[
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3. Modelos de Anélise

Nesta secdo 530 descritos e ajustados diferentes modeios
estatfsticos com o objetive de medir o efeito das escolas sobre o
desempenho de seus alunos que conceorreram ao vestibular da UFMG.

QO conceito  ‘efeitc da escola’ refercse A diferenga entre o
escore médio do resultado, cstimado através de um medele, para um
aluno com certas caracter(sticas de formagio freglientando uma
determinada escola e 0 escore médio do resultado, também estimado,
para o mesmo aluno em relagio a todo o sistema escolar.

g1
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Willms (op. cit) distingue dois tipos de efeitos das escolas,
denominando-os de tipo A e tipo B. Para o célculo dos efeitos do tipo A
sdo usados modelos estatfsticos que incluem, como fatores explicativos,
medidas da posicao econdmica do aluno e de seu desempenho prévio.
A estimativa dos efeitos do tipo B requer modelos que agregam, além
dos fatores usados para o célculo dos efeitos do tipo A, fatores
contextuais que fogem ao controle do sistema escolar oriundos, por
exemplo, da composigio do corpo discente da escola.

Os efeitos do tipo A sdo, em tese, de interesse maior dos pais
que gostariam de conhecer qual o efeito de uma determinada escola
sobre o aprendizado de seus alunos para orientar a escolha da escola
para seus filhos. J& os efeitos do tipo B interessam mais aos atores
envolvidos nas decisbes sobre politicas e praticas educacionais -
administradores escolares, professores, gestores piblicos — que, através
deste tipo de efeito, obtdm uma medida do desempenho comparativo
das escolas eqilalizadas por suas respectivas clientelas e pelas condigbes
nelas existentes para exercicio do seu projeto académico.

Os modelos estatfsticos de anilise usados neste estudo calculam
os efeitos tipo A e B de 248 escolas de ensino médio. E preciso deixar
claro que o valor da estimativa obtida tem a mesma qualidade dos
dados utilizados. Seria  ideal contar com informagio sobre as
habilidades prévias dos alunos e uma lista mais completa de fatores
relevantes associados aos estudantes, Mas, na auséncia desses, o0s
resultados obtidos neste estudo constituem a melhor aproximagdo
possfvel para a média dos efeitos das escolas.

As covaridveis inclufdas nos modelos sdo aquelas discutidas
anteriormente — habilidade, preparo, turno e posigdo - acrescidas da
covaridvel sexo. Considerou-se mais adequado tratar as quarto primeiras
como categdricas e introduzi-las no modelo através de varidveis
indicadoras, tendo sido criadas para tal as varidveis indicadoras habil1,
habil2, habil3 e habil4; preparol e preparo2; e turno, sempre tomando
o nivel zero como referéncia. A covaridvel sexo €, por sua propria
natureza, indicadora. Atribuiu-se o valor 1 para o sexo feminino. A
varidvel posicio foi considerada continua e incluida no modelo de
forma centralizada, i.e., correspondendo A diferenca entre o valor do
fator posicdo menos a sua média geral.

Os dados analisados neste trabalho t®©®m uma estrutura
hierdrquica de dois niveis. No primeiro nivel encontram-se os
candidatos e no segundo suas escolas de origem. A varidvel resposta —
total de pontos obtidos na primeira etapa do vestibular — é modelada
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como uma combinacdo linear de algumas covaridveis especificas do
aluno e da escola e por uma constante (intercepto) propria para cada
escola. A hipétese subjacente aos modelos é que as escolas apresentam
médias distintas, representadas pelos interceptos, mas os efeitos das
covaridveis sao fixos.

Em nota¢do matemdtica, o modelo que nos permite calcular o
efeito tipo A é&:

Yy = By + Bisexoy; + Bypreparoly; + fipreparo2y; + fytumog; +

+ﬁ;§ﬂﬂi§iﬁbﬂ +l.lj +Ei}

equagdo na qual:
¥, = total de pontos obtidos peloi - ésimo aluno e j- ésima escola,

i=1,2,--,n;,  j=1,2,---,k, ondek = nimero de escolas
J, = efeito da covaridvel X, sobre o total de pontos
By, = intercepto relativo & escola j

B, = valoresperado de ff, ou seja E{ﬂm)
u , = componente do erro relativo & escola
&, = componente do erro relativo ao aluno

Assumese que as componentes de erro u,eg; Sa0

independentes, com distribuigio normal, com média zero e varidncias
o. eo,.Os valores @, representam os efeitos de cada escola ajustado

pelas covaridveis presentes no modelo.

Pela forma com que o fator posicio foi definido, o pardmetro
representa a nota média do aluno que tem nivel socioecondmico igual a
media do grupo e as demais covaridveis iguais a zero.

Foram ajustados trés modelos lineares hierdrquicos de regressdo
com os dados: 0 modelo 1 incorpora apenas a escola na qual o aluno
concluiu o ensino médio; o modelo 2 incorpora as covaridveis
especfficas do aluno; o modelo 3 agrega ao segundo o efeito da
composigio socioecondmica média da escola. Os modelos foram
estimados com software MLWin ( Rasbash et al., 1999).
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3.1 Modelo 1~ As médias brutas

Este modelo incorpora, como fator explicativo dos resultados,
apenas a escola na qual o aluno terminou o ensino médio. Assim sendo,
constitui-se essencialmente em uma forma alternativa de apresentar as
médias brutas das diferentes escolas. O coeficiente 4, do modelo é

igual & média das médias brutas de todas as escolas incluidas no
estudo e o efeito de cada escola é a diferenga entre este valor e a média
das notas dos alunos de cada escola. Embora os efeitos calculados por
este modelo ndo devam nunca ser utilizados, devido & heterogeneidade
socioecondmica das clientelas das diferentes escolas, comegar a andlise
através dele facilita a compreensdo dos modelos mais adequados e
completos apresentados nas se¢des 3.2 e 3.3.

A sintese do ajuste deste modelo para os trds vestibulares
considerados estd na Tabela 7. As demais informagdes do resultado do
ajuste deste e dos proximos modelos (estimativas, erros padrioc e
probabilidade de significdncia) encontram-se no Apéndice.

Tabela 7
Modelo contendo apenas o indicador de escola

Todas as estimativas sdo signlﬁcaﬁvas no niw.-.l de a=0,01

O modelo estatistico de andlise, além do célculo do efeito das
escolas, permite dividir a varidncia total em duas partes: uma devida a
variagdo entre os alunos dentro da mesma escola e outra 3 variancia
entre as escolas. A relacdo entre as duas partes é sintetizada no
coeficiente de correlagéo intra-escolas. A dominéncia da varidncia entre
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alunos dentro da escola, observada na Tabela 7, é amplamente
conhecida, desde a publicagio do relatério Coleman. Este resultado,
confirmado por todos os trabalhos feitos na drea, pode levar a um
injustificado pessimismo pedagégico, j4 que indicam que a explicagio
para a maior parte da variagio no desempenho dos alunos deve ser
procurada fora da escola, ndo dentro dela. No entanto, a parcela de
variagdo devida a escola é suficientemente grande para influenciar
decisivamente a vida dos alunos, como é demonstrado no trabalho de
Thomas e Mortimore (1996), Goldstein e Spiegelhalter (1996) e
Sammons et al. (1994 e 1995). A escola faz diferenga e mais ainda aqui
no Brasil, onde a porcentagem da variagdo ndo explicada associada a
escola & muito maior do que os valores obtidos em pesquisas inglesas e
americanas (Sammons, et al., 1997, p. 40). No entanto, o valor obtido
na tabela 7 estd superestimado ja que as clientelas das escolas brasileiras
sdo muito heterogéneas entre si. Por isto outro modelo de andlise é
necessario,

3.2 Modelo 2 - Equalizacdo das clientelas das escolas

Em um segundo momento, incluiv-se no modelo covaridveis
especificas para os alunos, com o objetivo de alcangar comparabilidade
entre as clientelas das diferentes escolas e, assim, estimar os efeitos das
escolas de maneira mais adequada.

A comparacdo das Tabelas 7 e 8, para os anos respectivos,
mostra que a inclusdo das covaridveis diminuiu consideravelmente a
variacdo total ndo explicada pelo modelo. Esta redugdo, embora tenha
ocorrido nos dois nfveis, foi muito mais acentuada no nivel da escola.
Conclui-se que, embora exista variagido entre as escolas, esta nao é tao
expressiva como a comparagao das médias ndo ajustadas parece indicar.
A heterogeneidade entre os alunos é ainda muito maior que o sugerido
pela Tabela 7.
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Tabela 8
Modelo contendo o indicador de escola e as covaridveis especificas do aluno

bl

......

-:iﬁf‘ﬂ = ST ’Ji;‘g:’;éii.
sdo significativas no nfvel de ¢ =0,01

Os valores das percentagens nio explicadas associadas as
escolas, observados na Tabela 8, sdo mais adequados, mas ainda sdo
muito altos, aproximadamente o dobro dos valores internacionais
(Sammons, et al., 1997, p. 41).

A andlise dos coeficientes mostra a contribuicio dos fatores na
explicagio das diferenga entre as notas. Os coeficientes associados s
covaridveis incluldas no modelo 2 sio todos significativos no nivel de
95% e tém sempre o sentido (sinal) esperado.

A covaridvel sexo (valor 1 para mulheres e zero para homens)
apresenta sinal negativo e significativo, 0 que indica um desempenho
médio superior dos homens em relagio 3s mulheres no vestibular. No
estudo de Soares et al. (1999), os autores levantaram a hipétese de que
este resultado poderia ser explicado por um vicio de selecio a que os
86
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dados do vestibular estariam submetidos. Haveria um maior incentivo
social para que mulheres, mesmo despreparadas, concorram ao
vestibular, enquanto os homens na mesma situagio nio comparecem ou
ndo se inscrevem. No entanto, este tipo de estudo ndo consegue avangar
muito na explicagdo do resultado observado e a hipétese permanece em
aberto. Mas merece destague o fato de que houve uma reducgio da
diferenca de desempenho entre os sexos nos trés vestibulares.

O coeficiente da covaridvel pesigio manteve-se praticamente
constante nos trés anos analisados, significativo e com sinal positivo,
como esperado. Ou seja, candidatos com nfvel socioecondmico mais
alto tdm desempenho médio superior. Este fato evidencia o filtro prévio
que a desigualdade social imp&e aos candidatos que disputam uma vaga
no ensino superior.

Nas covaridveis preparo e habilidade é interessante observar o
incremento nas notas médias ao se passar de nenhuma caracterfstica
para uma, duas, trds ou quatro, quando é o caso. A covaridvel turno se
comporta conforme o esperado, ou seja, os alunos oriundos de cursos
médios diurnos tém vantagens adicionais no vestibular. Estes resultados
demonstram, em termos praticos, o que a covaridvel pesicdo ja havia
indicado: boas condigbes de preparo para o vestibular, ambiente
escolar propicio a aprendizagem, vida acad@mica regular (sem
reprovagbes) e formacdo complementar (Ifngua estrangeira, por
exemplo) sdo fatores que fazem a diferenga no vestibular daqueles que
t8m acesso as melhores condigoes de preparo.

De uma forma geral, as covaridveis presentes no modelo 2
mostram fatores que se interagem. A renda familiar e a educagdo dos
pais influenciam as condiches de acesso e aproveitamento das
oportunidades educacionais dos membros da familia, conforme
demostrado em outras pesquisas educacionais (Barbosa, 1999).

3.3 Modelo 3 - Efeitos da composic¢do social da escola

A composicio social da escola, medida pela média da posigao
socioecondmica de seus alunos, tem uma influéncia sobre o
desempenho de seus alunos, além daquela produzida pelas
caracterfsticas especfficas dos alunos. Pesquisas relatadas na literatura
educacional mostram que escolas com nivel socioecondmico médio
mais alto contam, em geral, com algumas vantagens associadas ao
seu contexto: os seus alunos tdm mais apoio dos pais, menos
problemas disciplinares e a escola goza de uma atmosfera mais
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propicia 4 aprendizagem {Wilims, op, ¢it.).

O modelo 3 incorpora o efeito do contexto através da
covaridvel posicdo-média, que representz o nfvel socipeconémico
médic da escola.

Analisando a tabela 9, observam-se poucas alteraches nos
coeficientes em relagdo a0 modelo anterior. A varfagio total nao
explicada pelo modelo diminuiu, com a redugio ocorrendo
basicamente no nfvel das escolas. Isto era esperado pois foi
acrescentade uma varidvel de escola. A covaridvel posicio-média
apresenta um coeficiente positivo e altamente significativo, evidéncia
tde que um nivel socioeconémice médio mais alto promove um efeito
contextual propicio ao desempenho escolar.

Tabela 9
Maodelo contendo o indicador de escala, as covaridveis espoctficas por aluno o
a posicao média do nivel socioecondmico da escola

Todas as estimativas sio s:gmﬁcahvas no nfvel de G l'.‘.' Dl
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Além de examinar os coeficientes desses maodelos, € importante
analisar o comportamento dos efeitos individuais das escolas aferido
através dos diferentes modelos, o que serd o objeto da préxima segao.

4. Resultados

Cada modelo estatistico ajustado aos dados gera
automaticamente uma estimativa do efeito de cada escola. Assim, antes
de examinar medidas de efeitos de escolas, é preciso conhecer o
modelo que fundamentou seu cdlculo. O modelo 1 gera uma medida
do efeito de cada escola que ndo deve ser usada, pois desconsidera a
diferenca socioecondmica entre as clientelas das diversas escolas. O
modelo 2 calcula o efeito que, na linguagem de Willms {op. cit.),
recebe 0o nome de efeito tipo A. Este efeito é o de maior interesse
potencial para os pais durante o processo de escolha da escola para seus
filhos. Os pais procuram escolas onde seus filhos terdio o melhor
desempenho. Nao importa para eles a origem do efeito da escola, mas o
efeito sobre seus filhos. O modelo 3 retira do efeito da escola a parte do
desempenho que deve ser atribulda ao contexto social da escola. Ou
seja, as escolas que atendem a clientela de posigio socioecondmica
privilegiada tém um efeito tipo B menor que o efeito tipo A, ja que uma
parte do desempenho dos alunos deixa de ser atribuida as politicas e
priticas internas da escola e passa a ser associada A sua composicio
social. O efeito tipo B tem portanto maior interesse para planejadores
do sistema educacional e para a sociedade civil, pois discrimina escolas
que estdo apresentando melhores resultados pelos seus préprios méritos.
Esta visdo orientou este estudo, embora ndo seja aceita por todos os
pesquisadores da drea (Bryk e Randenbush, 1992, p. 129).

O Gréfico 2 mostra os efeitos tipo B para o ano 2000 referentes
as escolas incluidas no estudo. Em primeiro lugar observa-se o
tamanho dos efeitos. O maior efeito é de quase 20 pontos. Fixando-se
como exemplo o curso de medicina, um dos mais competitivos, a
diferenga entre estudar na escola com maior efeito e naquela com efeito
de ordem 50 significa 0 aumento de 17 pontos na nota e a mudanca de
881 posicoes na classificacio do aluno na primeira etapa. Esta diferenga
pode significar a aprovagdo ou ndo no vestibular.
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Gréfico 2
Intervalo de confianca para os efeitos das escolas estimado pela modelo 3
segundo dados do vestibular de 2000
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Em seguida, é preciso observar que os dados s6 permitem o
cdlculo do efeito de cada escola com grande margem de erro. No
grafico 2, onde estdo representados os valores dos efeitos e os seus
intervalos de confianga, fica claro que a mera classificacio de uma
escola é uma descrigdo muito pobre de seu efeito. Os limites inferiores
e superiores de confianca da estimativa do efeito formam quase um
continuurn e fica dificil separar um escola da outra. No méximo, pode-
se formar grandes grupos de escolas nos extremos da distribuicao.

Como neste estudo utilizaram-se dados relativos a trés anos, o
efeito global de cada escola foi definido como a soma dos efeitos do
modelo 3 para os trés anos. Isto permite uma estimativa muito mais
estdvel da posicio relativa de cada escola. No Apéndice encontra-se a
tabela com os valores dos efeitos segundo os trés modelos, os
respectivos postos das escolas ordenados em sentido decrescente (o
posto mais alto corresponde ao maior efeito) e os intervalos de
confianca para o modelo 3. A tabela estd ordenada segundo os postos
do modelo 3.

Entre os mais importantes resultados destacam-se as mudangas
de postos observadas nas escolas ao se passar de um modelo para outro,
como estd assinalado na tabela 10 que mostra as 20 escolas com
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os maiores valores de efeito global. Essas sio mudangas esperadas,
porque, como ja foi dito anteriormente, cada modelo, dependendo dos
fatores inclufdos, produz uma classificacdo. No entanto, ressaltase a
grande variacio de postos das duas escolas municipais inclufdas entre as
20 melhores. Isso & um indicativo de que essas escolas, apesar de
trabalharem com alunos de posicio social mais baixa, realizam um
trabalho de qualidade.

Digno de nota também so as escolas piblicas federais inclufdas
entre as melhores do Estado. No estudo de Soares et al. (1999) algumas
destas escolas j& despontavam com destague na Regido Metropolitana
de Belo Horizonte. Neste trabalho, outras escolas publicas do interior
do Estado — uma federal e as municipais acima mencionadas —, devido
as suas polfticas e praticas intemnas, tém efeitos positivos e relativamente
altos para os seus ex-alunos.

Ressalta-se ainda o desempenho de algumas escolas no interior
do estado que aparecem entre as escolas de maior efeito. Entre as 20
escolas listadas na tabela 10, oito sdo do interior sendo trés escolas
publicas.

9
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Tabela 10
Soma dos efeitos segundo os modelos 1, 2 e 3 para as 20 escolas com os maiores
efeitos segundo o modelo 3
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Estes resultados desmistificam a idéia de que para conquistar uma
vaga na UFMG é imprescindivel estudar numa escola privada e de
preferéncia na capital. Escolas puiblicas e/ou do interior do estado t&m
apresentado efeitos positivo na aprovagao no vestibular. Naturalmente,
isso ndo significa que os estudantes dessas instituicbes de ensino
ingressaram na UFMG, pois a conquista de uma vaga depende da
relacdo candidato-vaga em cada curso. As evidéncias no entanto
mostram que muitas dessas instituicdes estio oferecendo aos seus
alunos um ensino que, em média, € melhor do que se espera,
considerando o perfil dos alunos que recebem.

Ja no que diz respeito as escolas dos municipios da Grande Belo
Horizonte, entre as 25 incluldas neste estudo - dezesseis delas
pertencentes & rede estadual -, observouse apenas cinco — duas
estaduais, duas municipais e uma particular - com valor agregado
positivo, segundo o modelo 3, considerando a margem de erro (ver
escolas e posto na tabela do Apéndice). Este dado retrata o que jd se
sabe sobre o desequilfbrio regional entre a capital do estado e a demais
cidades da Regido Metropolitana de Belo Horizonte, e que ndo se
restringe ao setor educacional®.

O Gréfico 3 apresenta uma sintese dos efeitos estimados através
do modelo 1, sugerindo que as escolas das redes estadual e municipal
agregam menos valor aos seus alunos do que as escolas das redes
federal e particular. Porém, ao se levar em conta as caracteristicas das
respectivas clientelas atendidas e o contexto socioecondmico da escola
(Gréfico 4), verifica-se que os efeitos das escolas estaduais, municipais e
particulares ndo se diferenciam tanto. Os efeitos globais medianos para
essas redes de ensino giram em torno de zero. No entanto, na rede
particular, & marcante a grande heterogeneidade dos efeitos das escolas
e a presenca de alguns valores extremos. A rede federal apresenta um
resultado mediano superior e uma distribuicio mais equilibrada. Mesmo
o colégio federal com menor valor agregado tem um resultado superior
ao da maioria das escolas pertencentes as outras redes. Ocorre que 0s
colégios federais selecionam seus alunos através de teste, o que
possibilita o ingresso apenas dos melhores alunos. Muitas escolas
privadas e algumas publicas também adotam testes de selecdo, mas
nestas o procedimento ndo é uma regra geral.

1 Sobre isso, ver os dados do Indice de Desenvolvimento Humano para a Regido
Metropolitana de Belo Horizonte, da Fundagio Jodo Pinheiro.
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Boma dos Efalios Modalo 1

]

Soma dos Efeitos Modelo 3

Grafico 3
Efeitos das escolas pela rede da escola - Modelo 1
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Este mesmo exercicio foi realizado considerandose a
localizacio das escolas. O efeito global das escolas, grafado por
localizagdo no gréfico 5, mostra que as escolas do interior tém
uma posigdo superior em relagio as da capital e da RMBH. Porém,
o modelo 3, mostra que, ao se considerar a clientela e o contexto, o
efeito global mediano das escolas dos trés locais sio muito
parecidos e estio bem préximas de zero (Grifico 6). O maior
ndmero de valores extremos estio associados 3 Belo Horizonte,
onde héd vérias escolas com valores extremos positivos. H4 duas
escolas com valores extremos negativos na RMBH e no interiar,
duas com valores extremos positivos.

Grdfico 5
Efeitos das escolas pela localizagdo da escola — Modelo 1
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Grifico 6
Efeitos das escolas pela localizagiio da escola — Modelo 3
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5. Discussdo

Neste trabalho calcularam-se os efeitos de 248 escolas de
ensino médio de Minas Gerais usando como medida de sucesso a
nota obtida por seus alunos na primeira etapa do vestibular da
UFMG, de 1998, 1999 e 2000. O célculo de efeito de escolas, nas
palavras de Willms (op. cit., p. 146), ndo é uma ciéncia exata. £
baseado em modelos estatisticos e cada modelo escolhido gera
uma medida diferente de efeito. A interpretacio dos efeitos
depende, portanto, do entendimento dos modelos subjacentes.

Além disto, estes modelos estio baseados em medidas que
caracterizam a heterogeneidade das clientelas das escolas.
Diferentes medidas levam necessariamente a diferentes resultados.
Ou seja, a completude e a adequagdo das medidas de controle
socioecondmico dos alunos influenciam o resultado final. Neste
estudo a auséncia de controle por medidas de capital cultural
favoreceu algumas escolas. Em especial a escola que produziu o
maior resultado, o Colégio Santo Antdnio de Belo Horizonte, é
procurada por famfilias que valorizam de forma especial a formacio
académica de seus filhos. Esta postura da famflia, como ndo pbde
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ser controlada, foi atribufda 2 escola. Também a varidvel motivacgio
ndo foi medida, favorecendo algumas escolas. Um caso evidente é
o do CESU, Centro de Supléncia que atende a uma clientela de
baixa posicdo socioecondmica. O ex-aluno do CESU, que se
candidata ao vestibular da UFMG, traz consigo uma enorme
motivagdo que, neste caso, foi confundida com a eficicia da escola
de origem.

Em uma etapa preliminar deste trabalho, o tumo foi tomado
apenas como um item de um fator denominado “escolar”, que
inclufa também os itens “localizacio da escola” (capital, interior ou
Regido Metropolitana de Belo Horizonte] e “tipo de curso
freqlientado” (cientifico, técnico ou supletivo). Os resultados dos
modelos preliminares levaram-nos a concluir que os itens
considerados no fator eram, na realidade, descritores de escolas e
ndo dos seus alunos. Como nosso foco de andlise é a construgio de
modelos que incluam fatores associados aos alunos para que entdo
possamos calcular os efeitos das escolas, consideramos mais
adequado redefinir o fator. Assim sendo, os resultados dos estudos
anteriores nao sio os mesmos dos registrados neste trabalho, ja que
os resultados dependem da forma de medida dos fatores
explicativos e dos modelos estatisticos usados. Nao hd, entretanto,
nenhuma mudanca substantiva nos resultados, embora a
classificag@o das escolas mude como explicado anteriormente.

Os efeitos das diferentes escolas t8m, no seu conjunto, uma
grande variacdo. Isto desautoriza qualquer ordenacdo de escolas,
baseado em efeitos. Este 6 um ponto sempre pouco valorizado pela
grande imprensa que, a pretexto de simplificar para o leitor médio,
insiste em produzir uma sintese muito pobre. Publicagbes baseadas
em postos sugerem cque existe diferenca entre escolas, quando na
realidade os intervalos de confianga dos efeitos sdo quase
completamente intersecantes.

Este trabalho concentrase em uma (nica medida de
resultado do sistema educacional: desempenho no vestibular da
UFMG. Esta medida traduz uma visdo muito particular. Certamente
véarias das escolas inclufdas ndo consideram a nota no vestibular da
UFMG um bom critério para julgamento de seu trabalho,
concentradas que estio em outros resultados. As consideragoes e
conclusdes deste estudo ndo se aplicam a estas escolas, ainda que
quando seus alunos se candidatam ao vestibular da UFMG, esta
visao pode ser utilizada.
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Os modelos ajustados mostram que a maior parte da
variabilidade no desempenho dos alunos das diferentes escolas
deve ser creditada a fatores associados aos proprios alunos. Mas a
parcela de variabilidade devida 2 escola é alta, se comparada com
padrdes internacionais. Portanto, a escola pode fazer diferenca,
principalmente se for uma escola ptblica que atende & clientela
mais carente de recursos materiais e simbélicos no nfvel familiar.
Uma escola pliblica de qualidade pode compensar as desvantagens
socioecondmicas e culturais que penaliza seus alunos, apesar deste
fator ser externo a ela.

Os resultados revelam a existéncia de projetos educacionais
eficazes entre escolas publicas localizadas tanto na capital quanto
no interior do estado. Todavia, traz um alerta as escolas estaduais
que, de uma forma geral, apresentam um desempenho inferior ao
das escolas federais e municipais.

Esta pesquisa resulta ainda em potencial fonte de dados para
selecdo de casos a serem objetos de outros estudos especificos com
metodologia qualitativa.

Apesar dos limites inerentes aos dados aqui analisados, o
tratamento efetuado resultou em uma informagdo muito mais
refinada do que a que seria disponivel sem o ajuste dos modelos
analisados. Espera-se, assim, que as evidéncias obtidas a partir deste
estudo possam contribuir para a realizacdo de novos projetos de
avaliacio educacional orientados para melhoria da qualidade do
ensino.
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Apéndice
Efeito global de cada escola
Tabela A1

Soma dos efeitos segundo os modelos 1, 2 e 3, intervalo de confianca segundo o
modelo 3 e postos segundo os modelos 1, 2 e 3 de cada escola
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Madoelos ajustados
Modelo 1

Tabela A2
Wode.o contendo apenas o ind:cador de esoola — Vestibular 1990

Tabela A3
Mogelo contendo apenas o indicador de escola — Vestibular 1952

Tahefa Ad
Maodelo contendo apenas o indicador de escola - Vestibular 2000

1
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Modeln 2
Tabela AS
Medels contendo ¢ indicador de escola e as covaridvels especificas do aluno
Vestibular 1998

Tabela A&
Maodelo contendo o indicader de escola e as covaridveis especiiicas do aluno
Vestibular 1299
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Tabela A7
Modelo contendo ¢ indicader de escola e as covaridvels especificas do alung
Yestibular 2000

Modelo 3
Tebela A 8
Madelo contendo o indicatior de oscpla, as covarifves especifices poraluno o a
posicio média do nivel socineconfrion fa escolz — Vestipular 1848

| R T
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Tabhelz A9 .
Moxdels cartendo o indicador de escola, as covaridveis especificas por alunc e a
posicio média do nivel socioecondmica da escola -- Vestibular 1999

Tabela A 70
Maodelo contende e indicador de escola, as covaridveis especificas par aluno e a
posigao média do nivel socioecondmico da escola - Vestihular 2000
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Conversao das notas

Tabela A 11
Conversdo das notas dos vestibulares 1999 e 2000 segundo o
vestibular de 1998
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